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Une solution EDS pour une audience étendue D Dedalus

Une interface orienté Data Sciences Une interface Bl recherche
¢ 2 interfaces pour une vue
: unifiée & consolidée des P ° L
données patient T Py P e P

- YO

« Usagers: Data scientistes et/ou clinicien recherche
« Valeurs ajoutées
« Exploration de données fines
« Création de dashboard ‘self-services’ entre
les mains des utilisateurs
« Panel d’outils ML (registration de models,
algorithms, API de recherche, interfaces

python)

« Usagers: clinicien recherche, data ingénieurs
« Valeurs ajoutées
« Utilisation simplifiée pour des usagers
plus fonctionnels et moins technique
« Création sur mesure des tableaux de
bords par Dedalus

W Ingestion au format FHIR W Tagging Sémantique

* Indexation profonde des données o Search
(moteur lucene.apache.org) M Workflow

» Tres larges volumes données (x opensource > >> > pipeline > >> >
TE) |

» Solution opensource tres robust &
documentée

fondation technologique Dedalus Clinalytix

- Sources données Sources données Sources données



I’EDS Dedalus Analytics

Données structurées et non-structurées
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Les points forts de l'offre
* Un format de stockage FHIR standard

* Un moteur d’extraction compatible avec le portfolio Dedalus

* Moteur NLP pour I'extraction du texte libre

* Tagging sémantique pour faciliter la recherche de cohorts

* Une plateforme Data science




Analytics - Tagging des données cliniques

Volume Dashboard Research Performance
Dashboards Dashboard
#Endocrinological }
Ease clinical semantic search #Type2diabetesMellitus )
Disease staging to ease cohort #TypeldiabetesMellitus
ondition coce _ ICD9 ICD10 ICD1 SNOMED

#SystemicComplication | #Terminal 1 #Outcome

o #AtRisk u #NoComplication u #LocalComplication
\ i || ||

At risk of the disease Disease diagnosed Disease diagnosed with Disease involves multiple . Significant risk of #Open
but not confirmed with no complication local complication sites, or has Systemic fatal or near fatal #Cured or
Complication outcome. #Death

Population at risk

Complication / more cost

Facilitates population health analyzes

—

Fine-grain

filtering



intégré a I'EDS

Un Moteur d'extraction NLP
« de technologie Dedalus

« Compatible avec les formulaires des DPI
DxCare et ORBIS-U

 Produisant des ressources FHIR

Principes de fonctionnement

- Etape-1 (NER) Reconnaitre des termes
cliniques dans le texte (entrainement |A sur
texte libre)

« Etape-2 (NEN) Normalisation des termes en
utilisant des terminologies ICD-10 / SNOMED
(entrainement IA)

« Etape-3 Création de ressources FHIR,
associées aux termes identifiés pour
Ingestion dans I'EDS

NLP: Traitement automatique du langage D Dedalus

Kommentiertes Memo Deutsch ICD-10 Codes und Synonyme
DISORDER Diabetes mellitus Typ 2 unter bisheriger ICT mit typ
E11.90 Diabetes mellitus Typ 2 >
DISORDER Altersdiabetes affirmed > confidence 1.0

DISORDER Alterdiabetes

E11.90 Altersdiabetes >

affirmed > confidence 1.0

E11.90 Alterdiabetes >
affirmed > confidence 0.979565

Bearbeiten Sie Ihr Memo.
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Outil d’exploration des données cliniq

service»

Medication Statement Insights
Encounter Volume Insights
Lenth Of Stay Insights
Encounter Claim Insights
Data Quality Insights

Concept Tagging Insights (Tag Checker)
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Entrepot de Données de Recherche a I'Hopital Royal D Dedalus
Papworth (UK NHS) —

Royal Papworth Hospital
NHS Foundation Trust

EDS pour la recherche clinique

Patients
éligibles /
recrutés

« Leader maladies cardiagues et pulmonaires en
Angleterre

* Surle campus biomédical de Cambridge, et dans le
Cambridge Hearth & Lung Research Institute (HLRI)
plus large centre de recherche coeur-poumon en

Europe
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Données approchant temps réel
FHIR

Self Service Analytics




Plateforme de données EDS pour adresser des objectifs D Dedalus
ambitieux

Des objectifs clairs

+5 % patients éligible recrutés N

Automatiser I'extraction et I'analyse
des données / cohortes : +3% essais
cliniques

Analyse des données en autonomie
par les coordinateurs d'essais

Flexibilité d’adaptation des tableaux
d’analyse par groupe de recherche

Plateforme de données en format

FHIR, mise a jour automatiquement

Données temps réel

FHIR h

—

Self Service

Outils d’analyse et d’exploration de données
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